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Așa arată setul 

de date

După ce am făcut modificările



Maparea datelor

Pentru a utiliza datele, ele toate 

trebuie să fie numere.

Trebuie să transformăm coloanele Sex 

și Embarked în numere.

Aceasta se poate face cu mapare.

Maparea crează indici pentru valori 

non-numerice.

Exemplu de mapare:

Male -> 0, Female -> 1



Normalizarea datelor

Rețelele naturale nu lucrează optimal 

cu valori în afara din intervalul 

numerelor de la 0 la 1. 

Din cauza asta, trebuie să normalizăm 

toate valorile numerice, să fie în 

intervalul de numere de la 0 la 1.

Vom utiliza min-max normalizare, 

unde valoarea maximă va fi 1, iar 

valoarea minimă 0, și tot ce se află 

între ele vor fi între 0 și 1.



Crearea setului X și 

Y

Setul X va fi setul de intrare, iar setul Y 

va fi setul de ieșire.

Rețeaua neurală va încerca să prezică 

setul Y cu valorile din setul X.

data este setul de date cu valorile null 

eliminate.

În funcția map_data se face maparea 

și normalizarea datelor dintr-un set de 

date, și returnează un tensor care 

poate fi utilizat de rețeaua neurală.

Tensor este un array (matrice) cu mai 

multe dimensiuni.



Cum arată datele de 

intrare și ieșire

Datele de intrare este un vector de 

dimensiunea 7.

Datele de ieșire este un vector de 

dimensiunea 1, adică un scalar.

În acest caz, rețeaua trebuie să 

prezică că această persoană nu a 

supraviețuit.



Crearea modelului

Avem nevoie de:

Un model simplu care poate primi 

vectori 7 dimensionali ca intrare.

Care clasifică două stări:

Survived, Died

Fc1 funcționează ca intrare

Fc2 are o marime aleatorie

Fc3 funcționează ca ieșire, și are 

activație pentru clasificare - softmax 

logaritmic.

Variabila net reprezintă modelul creat.



Antrenarea 

modelului

Antrenarea în pytorch este cam 

complexă deoarece se face manual.

În esență o epocă este o parcurgere 

pe tot setul de antrenare, iar pentru 

fiecare intrare in setul de date, se 

calculează prezicerea ”output = net(x)” 

și se calculează valoarea funcției de 

pierdere ”loss = F.nll_loss(output,y)”.

După care se cheamă optimizatorul, 

care schimbă rețeaua neurală.



Acuratețea 

modelului

După cum vedem, valoarea funcției de 

pierdere are un trend de scădere, iar 

acuratețea are un trend de creștere.

La sfârșitul antrenarii, pe setul de date 

de antrenare modelul are acuratețe de 

80%.

Este normal ca în antrenare să 

parcurgem de mai multe ori tot setul 

de date de antrenare. (Mai multe 

epoci)

Dar din cauză că acest model este 

mic, acesta face rapid overfitting.

Valoarea funcției de pierdere Acuratețea



Rezultate

Când este alegere aleatorie, 

acuratețea este de 50% în medie.

Când alegem doar ”Did not survive” 

avem acuratețe de 60%.

Pentru o epocă de antrenare, modelul 

de are la sfârșit 80% acuratețe pe 

setul de date de antrenare, iar pe setul 

de date de testare acesta are 

acuratețea de 75.358%

După trei epoci de antrenare, la 

antrenare acuratețe ~85%, la testare 

acuratețe 76.315%.

Un rezultat acceptabil.



Ce putem îmbunătăți?
Multe. Dar problema e în setul de date. 

Se poate de identificat anomaliile, de normalizat 
valorile mai bine și multe altele.



Aceasta este tot.
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